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Magnetarlar

» 10 km vyaricap
» Yaklasik 1.4 Gunes kitlesi

» Genc ve yavas donen nétron yildizlar (104
vildan genc)

» Asirt gucli manyetik alan (10> G)

» 104! erg/s parlakligina ulasabilen ve

saniyenin cok kicuk bir miktari kadar suren
patlamalar




Magnetar Patlamasi
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Sinyal-Gurulti Orani Metodu

. Sinyal seviyesini fon 1simasiyla karsilastirir.
. Fon isimasinin istikrarsizligindan etkilenebilir.

. Dusuk S/G oranindaki aramalar ¢cok fazla
saylida tespite yol acabilir.




Bayes Yontemi

. Zaman serilerindeki yerel degisiklikleri tespit
eden parametrik olmayan bir yontem.

. Veri basamak fonksiyonu olarak tanimlanir.
. Gozlemsel hatalari bastirir.

. Bayes istatistigi kullanir (olabilirlik devaml
guncellenir).

. Degisim noktalarinin yeri ve sinyal genligini
ciktl olarak vertr.




Bayes Blok Gosterimi
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Bayes Teoremi

P(D|M)P(M)
P(D)

P(M | D)=

» P(M|D): Olctim sonrasi olasilik ( Modelin
iyiligi)

» P(D|M): Olabilirlik

» P(M): Modelin dlcim 6ncesi (a priori) olasilik

» P(D): Verinin 6lcim o6ncesi olasiligi




Modelin lyiligi
. Poisson Istatistiginde kullanilan olabilirlik
fonksiyonu temel alinir.

. log L., +N(k) =N(k)(log N (k) -logT(k))  k’ninci blok icin

. Bloklarin iyilik degerinin toplami butun
modelin iyiligini verir.

. Veri en yuksek model iyiligini verecek sekilde
bloklara bolunur.




Algoritma

. Prior blok sayisi olasiligl, secilen yalanci
pozitif orani ve foton sayisina gore belirlenir.

. Ik veri noktasi icin modelin iyiligi hesaplanir
ve ustune diger veri noktalari eklenerek
devam edilir.

. Modellemenin iyiligi en yuksek degere
ulastiracak sekilde veriyi bloklara boler.

. A priori blok sayisi, gercek degeriyle
degistirilir ve bastan baslanir.




Bayes Yonteminin Avantajlari

. Parametrik deqil.

. Patlamanin zamansal bilgilerini basitce
aciklar (Patlama suresi ve foton sayisi).

. Gozlemdeki dalgalanmalardan etkilenmez.

. Patlama tespiti, fon 1sSimasinin seviyesinden
bagimsiz.

. Sonuk patlamalari tespit edebilir.(Lin ve ark.
2013)

. Kuyruklari tespit edebillir.




Dezavantajlari

. Cok uzun hesaplama suresi.
. Tekrarlamalar veri kaybina yol acabilir.

. Kisa ve sonuk patlamalari tespit etmede
basarisiz.

. Hata orani vermiyor?
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Similasyonlar

FWHM and Peak Rate for 40—80% Detection
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Calismamiz

» SGR 1806-20, SGR 1900+14, SGR J1550-
5418 ve AXP TE 2259+586 kaynaklarinin
RXTE verisiyle patlama ariyoruz.

» S/G orani yontemiyle patlama adaylari
buluyoruz.

» Adaylarin Bayes Blok yontemiyle arastiriilmasi.
» SGR 1550: 11409 aday, 525 patlama




Sonuclar

Histogram of Burst Duration
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